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Abstract 
 

Cryptocurrency is a digital currency that is currently on the rise. However, cryptocurrency prices are highly 

volatile and difficult to predict. Therefore, we need a method that can accurately predict cryptocurrency prices. 

One method that can be used is the linear regression method. In this study, we will look at Cryptocurrency 

price predictions using the linear regression method. The linear regression method is a method used to find 

the relationship between the dependent variable (the variable you want to predict) and one or more 

independent variables (the variable used to predict). In this case, the price of cryptocurrency will be the 

dependent variable that will be predicted, while the independent variables that will be used are the price of 

cryptocurrency in the previous period, transaction volume, and market price index (market cap). In this study, 

the linear regression method was applied, first collecting data on cryptocurrency prices, transaction volumes, 

and market price indexes over several periods. Then, the data is processed using statistical software such as 

SPSS,  Excel or Phyton. The result is a linear regression model that can be used to predict cryptocurrency 

prices in the next period. The result of this study is a linear regression model that can predict cryptocurrency 

prices with an accuracy of 91,46%. Thus, the linear regression method can be used as an alternative to predict 

cryptocurrency prices. 
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Abstrak 

 

Cryptocurrency merupakan mata uang digital yang saat ini sedang naik daun. Namun, harga cryptocurrency 

sangat fluktuatif dan sulit diprediksi. Oleh karena itu, dibutuhkan suatu metode yang dapat memprediksi harga 

cryptocurrency dengan akurat. Salah satu metode yang dapat digunakan adalah metode linier regresi. Dalam 

penelitian ini akan di lihat prediksi harga Cryptocurenncy dengan menggunakan metode linear regresi. Metode 

linier regresi merupakan metode yang digunakan untuk mencari hubungan antara variabel dependen (variabel 

yang ingin diprediksi) dengan satu atau lebih variabel independen (variabel yang digunakan untuk 

memprediksi). Dalam kasus ini, harga cryptocurrency akan menjadi variabel dependen yang akan diprediksi, 

sedangkan variabel independen yang akan digunakan adalah harga cryptocurrency pada periode sebelumnya, 

volume transaksi, dan indeks harga pasar (market cap). Dalam penelitian ini dilakukan pengaplikasikian 

metode linier regresi, pertama-tama dilakukan pengumpulan data harga cryptocurrency, volume transaksi, dan 

indeks harga pasar selama beberapa periode. Kemudian, data tersebut diolah dengan menggunakan software 

statistik seperti SPSS, Excel atau Phyton. Hasilnya adalah model linier regresi yang dapat digunakan untuk 

memprediksi harga cryptocurrency pada periode selanjutnya. Hasil dari penelitian ini adalah model linier 

regresi yang dapat memprediksi harga cryptocurrency dengan akurasi sebesar 91,46%. Dengan demikian, 

metode linier regresi dapat digunakan sebagai alternatif untuk memprediksi harga cryptocurrency. 

 

Kata Kunci: Cryptocurrency, Harga, Linier Regresi, Prediksi. 
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1. PENDAHULUAN 

Cryptocurenncy menga llalmi pertumbuhaln ya lng lualr bia lsal sela lmal setalhun tera lkhir. Halrga l saltu Bitcoin 

berubalh dalri sekita lr $750 paldal alkhir ta lhun 2016 menjaldi lebih dalri $10.000 paldal pertenga lhaln ta lhun 2020. 

Tingkalt pertumbuhaln yalng lua lr bia lsal juga l dialmalti di crypto la linnyal maltal ualng, seperti Ethereum da ln Litecoin. 

Salalt ini a ldal kekuralngaln allalt da ln teknik alnallisis kua lntitaltif untuk memprediksi ha lrga l maltal ualng kripto. 

Maltemaltis alnallisis memiliki tempalt ya lng malpaln di industri keua lngaln untuk mengevallua lsi pengemballialn yalng 

dihalralpkaln dalri salhalm perusa lhalaln tertentu altalu kinerjal seluruh portofolio. Aldal berbalgali alplika lsi daln situs yalng 

digunalkaln untuk memprediksi ha lrgal Crypto ini. Na lmun. Tida lk balnyalk jugal yalng alnallisal nya l meleset. Da llalm 

penelitialn ini, penulis mengguna lkaln metode dengaln uji linealr regresi untuk memprediksi ha lrgal cryptocurrency 

yalng alkaln da ltalng.  

Dallalm hall ini, penulis menyelidiki pertalnyalaln-pertalnyalaln ini. Alnallisis seperti itu relevaln diberikaln 

sejumlalh besalr perhaltialn crypto itu maltal ualng, khususnyal Bitcoin, menghalsilkaln. Kedualnyal individu daln 

perusalhalaln keualngaln besalr tertalrik paldal crypto maltal ualng kalrenal tralnspalralnsi daln alnonimitals itu merekal 

berikaln kepaldal penggunal merekal, sertal penolalkaln merekal terhaldalp penipualn kalrenal sifalt terdistribusi dalri 

caltaltaln buku besalr. 

Selalin itu, membeli maltal ualng kripto cukup menjalnjikaln menghalsilkaln keuntungaln daln halrus menalrik 

balgi investor. Selalin membialsalkaln diri dengaln tren industri daln berital politik daln ekonomi, merekal dalpalt 

memalnfalaltkaln Mesin Model Pembelaljalraln & Pembelaljalraln Mendallalm untuk membalntu merekal memutuskaln 

untuk membeli altalu menjuall maltal ualng kripto. Seperti yalng dijelalskaln secalral lebih rinci dallalm balgialn 

selalnjutnyal dalri malkallalh ini, Malchine Lealrning & Deep Allgoritmal pembelaljalraln dalpalt diteralpkaln paldal daltal 

maltal ualng kripto memprediksi pergeralkaln halrgal di malsal depaln.  Pendekaltaln yalng berbedal menghalsilkaln 

alkuralsi yalng berbedal.  Nalmun, mengingalt korelalsi yalng kualt alntalral alralh halrgal yalng sebenalrnyal perubalhaln 

daln prediksi allgoritme, kalmi dalpalt menunjukkalnnyal balhwal alnallisis maltemaltis dalpalt membalntu keputusaln 

investor membualt jaluh daln memungkinkaln seseoralng untuk meningkaltkaln pelualng menghalsilkaln keuntungaln 

dengaln memperdalgalngkaln maltal ualng kripto. Kualntitaltif prediksi halrgal maltal ualng kripto jugal bisal digunalkaln 

untuk membalngun algen otonom yalng melalkukaln perdalgalngal altals nalmal investor berdalsalrkaln informalsi halrgal 

historis, berital terkini, alnallisis sentimen, daln daltal reall-time.  

Model regresi linier mewalkili kelualrgal model regresi yalng palling terkenall, model ini terdiri dalri fungsi 

linier yalng mendalsalri kelals hipotesis [1]. Regresi linier aldallalh teknik staltistik yalng menggalmbalrkaln hubungaln 

linier alntalral dual valrialbel, yalitu valrialbel terikalt daln valrialbel bebals [14] [2]. Regresi linier (LR) dalpalt bergunal 

tidalk halnyal untuk menemukaln polal dallalm daltal eksperimen tetalpi jugal sebalgali dalsalr untuk pembalndingaln daln 

vallidalsi teknik alnallisis balru [3], terutalmal yalng balru altalu alsing. Regresi linier jugal merupalkaln sallalh saltu 

prediksi metode dallalm malchine lealrning yalng cukup populer untuk dikembalngkaln oleh palral peneliti, seperti 

yalng dilalkukaln oleh [4], [5], daln [6]. Malsallalh relevaln yalng sering dihaldalpi oleh palral pralktisi mengenali sifalt 

dinalmis dalri deret walktu aldallalh pemilihaln model pemulusaln eksponensiall tertentu. Misallnyal, pilihaln alntalral 

mengaldopsi tren linier lokall daln pemulusaln eksponensiall sederhalnal bialsalnyal didorong oleh deteksi (altalu 

ketialdalaln) tren dallalm daltal [7]. Nalmun, selalmal siklus bisnis, dinalmikal tren sualtu ralngkalialn terkaldalng tidalk 

konstaln dalri walktu ke walktu daln dalpalt bervalrialsi [8]. Tralnsformalsi daltal dalpalt berupal smoothing, algregalsi, 

generallisalsi, normallisalsi, daln konstruksi altribut altalu konstruksi fitur. Sallalh saltu fungsi dalri teknik smoothing 

aldallalh menghilalngkaln noise dalri daltal. Daln pemulusaln eksponensiall aldallalh sallalh saltu teknik pemulusaln 

tersebut [9].  

Keuntungaln lalin dalri pemulusaln eksponensiall aldallalh dalpalt mempertimbalngkaln tren daln efek musimaln 

dalri daltal sehinggal dalpalt menghalsilkaln estimalsi dengaln formulal sederhalnal[10]. Selalin itu, pemulusaln 

eksponensiall jugal dalpalt mengallalhkaln balnyalk metode calnggih lalinnyal [11]. Oleh kalrenal itu, pemulusaln 

eksponensiall jugal balnyalk digunalkaln untuk mengembalngkaln model prediksi deret walktu, seperti yalng 

dilalkukaln oleh penelitialn sebelumnyal di [12], [13], daln [14]. Berdalsalrkaln literaltur tersebut, menalrik dallalm 

penelitialn ini untuk dalpalt memprediksi halrgal bitcoin dengaln mengembalngkaln metode regresi linier yalng 

dikembalngkaln dengaln mentralnsformalsikaln daltal menggunalkaln pemulusaln eksponensiall. Dimalnal paldal 

penelitialn sebelumnyal upalyal peningkaltaln kinerjal dengaln exponentiall smoothing digunalkaln untuk daltalset 

halrgal emals daln lalngsung dilalkukaln paldal metode Neurall Network talnpal terlebih dalhulu membalndingkaln 

dengaln metode malchine lealrning lalinnyal. Sedalngkaln paldal penelitialn ini, optimalsi dengaln exponentiall 

smoothing dilalkukaln setelalh membalndingkaln nilali RMSE alntalral ketigal metode malchine lealrning daln 

digunalkaln untuk memprediksi halrgal Crypto daln Bitcoin [15].  

Kalrenal volaltilitals tinggi yalng terkalit dengaln halrgal palsalr Maltal ualng kripto seperti Bitcoin, model 

prediksi miliki menjaldi lebih daln lebih menalntalng balgi investor untuk alkuralt meralmallkaln keputusaln investalsi. 

Berpikir tentalng al investalsi palsalr salhalm, pendekaltaln khals balnyalk investor alkaln digunalkaln sebalgali metrik 

prediksi, disebut Fibonalcci retralcement. Fibonalcci retralcement membalntu mengidentifikalsi momen yalng tepalt 

balgi palral tralder untuk membeli altalu menjuall salhalm dihalrgal optimall.  Fibonalcci retralcement memalnfalaltkaln 

volaltilitals salhalm, alrtinyal dual tren ekstrem dallalm saltu gralfik ditemukaln, daln jalralk vertikall yalng dihitung 
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kemudialn dibalgi dengaln ralsio Fibonalcci kunci, palling sering ralsio emals 0,618. Nilali-nilali ini kemudialn 

digunalkaln untuk membalntu mengidentifikalsi sebalgialn besalr level support daln resistalnce yalng menonjol. 

Nalmun, malsallalh dengaln model prediksi seperti itu aldallalh balhwal Level retralcement Fibonalcci staltis, 

daln konstaln nilali yalng dihitung yalng halnyal metrik yalng balik untuk sederhalnal identifikalsi. Sehubungaln dengaln 

maltal ualng kripto seperti Bitcoin, prediksi deret walktu bukalnlalh ide balru untuk broker perusalhalaln, daln balnyalk 

broker telalh balnyalk berinvestalsi meningkaltkaln kinerjal peralmallaln halrgal salhalm daln alsing nilali tukalr melallui 

berbalgali Alplikalsi [16].  Bitcoin, maltal ualng kripto yalng pertalmal kalli diluncurkaln paldal talhun 2009 oleh Saltoshi 

Nalkalmoto, memiliki kesejaljalraln dengaln balnyalk stok palsalr seperti New York Stock Exchalnge (NYSE) daln 

dalpalt dimodelkaln dengaln calral yalng serupal. Nalmun, aldal perbedalaln utalmal alntalral maltal ualng kripto seperti 

Bitcoin daln palsalr salhalm yalng membualt prediksi kalmi model jaluh berbedal di allalm. Pertalmal, Bitcoin 

memerintalhkaln volume tralnsalksi jaluh lebih kecil dibalndingkaln dengaln balnyalk bursal salhalm utalmal. Omset 

halrialn raltal-raltal untuk Bitcoin salalt ini aldallalh $11 Milialr, sedalngkaln triliunaln aldallalh terlihalt untuk yalng 

teralkhir. Alkibalt volume tralnsalksi yalng kecil, likuiditals yalng lebih rendalh, daln puncalk besalr dallalm perputalraln 

investalsi maltal ualng kripto seperti Bitcoin sebalgali malsal depaln terdesentrallisalsi perbalnkaln meningkalt, halrgal 

palsalr maltal ualng kripto seperti. 

Bitcoin telalh menjaldi salngalt fluktualtif daln alkibaltnyal, menalntalng untuk membualt prediksi sukses. 

Meskipun aldal sejumlalh besalr literaltur ilmialh daln palndualn pralktis tentalng prediksi palsalr menggunalkaln model 

linealr regresi ke palsalr salhalm, nalmun aldal kekuralngaln informalsi tentalng memprediksi pergeralkaln nilali maltal 

ualng kripto. Yalitu, tidalk aldal konsensus tentalng fitur yalng alkaln dibualt digunalkaln untuk melaltih model prediksi. 

Penelitialn kalmi terutalmal berfokus paldal ukuraln ralntali blok sebalgali fitur penting dalri tren halrgal palsalr, 

menggunalkaln metode linealr regresi. Model pembelaljalraln, sertal memperluals valrialbel input kalmi menjaldi daltal 

multi fitur. Upalyal sebelumnyal paldal deret walktu peralmallaln telalh didokumentalsikaln dengaln balik daln aldal 

balnyalk sumber dalyal daln allalt yalng tersedial untuk digunalkaln secalral graltis oleh tim kalmi rencalnal yalng alkaln 

digunalkaln untuk memecalhkaln malsallalh yalng dihaldalpi efisien dalripaldal menemukaln kemballi rodal di setialp 

talhalp. Secalral khusus, Qualndl AlPI digunalkaln sebalgali distributor utalmal daltal fitur besalr, daln pustalkal Tensor 

Flow Google untuk Python memungkinkaln pemalnggilaln fungsi ke Mesin kompleks Allgoritme pembelaljalraln 

seperti Graldient Descent. Penelusuraln pustalkal seperti Kerals jugal alkaln diimplementalsikaln lebih lalnjut 

pemodelaln yalng kompleks [17]. 

 

2. METODE PENELITIAN 

Metode penelitian merupakan tahapan-tahapan dilakukan secara terencana sistematis yang dilakukan 

agar penelitian ini terarah dengan baik untuk mendapatkan suatu jawaban dari suatu permasalahan. Metodologi 

yang akan dilakukan pada penelitian ini dapat dilihat pada Gambar 1 dibawah ini.  

 

 

Gambar  1. Metodologi Penelitian 

 

2.1. Prediksi altalu Peralmallaln 

Prediksi altalu peralmallaln dalpalt dialsumsikaln sebalgali kegialtaln memprediksi alpal yalng alkaln terjaldi di malsal 

depaln[18]. Kegialtaln ini dilalkukaln dengaln memperhaltikaln daltal altalu informalsi malsal lallu altalu salalt ini balik 

secalral maltemaltis malupun staltistik [19]. Prediksi bertujualn untuk mengetalhui, melihalt daln meralmallkaln prospek 



 

ISSN(E): 2830-3083 

 

      

11 

 

 

SENTIMAS – 03 Agustus 2023 

ekonomi altalu kegialtaln bisnis daln lalin-lalin. Sualtu prediksi dalpalt bersifalt kuallitaltif (tidalk berupal alngkal) altalu 

kualntitaltif (berbentuk alngkal) [20]. Prediksi kuallitaltif cenderung sulit memperoleh halsil yalng balik kalrenal 

valrialbel memiliki sifalt yalng salngalt relaltif [20]. Sedalngkaln paldal prediksi kualntitaltif, halsil prediksi yalng 

dilalkukaln salngalt bergalntung paldal metode yalng digunalkaln [19]  

Metode yalng berbedal alkaln menghalsilkaln yalng berbedal nilali prediktif [21]. Tujualn dalri prediksi ini 

aldallalh untuk mengetalhui daln memperkiralkaln prospek ekonomi altalu kegialtaln bisnis [22].Dallalm meralncalng 

sualtu metode prediksi altalu peralmallaln, aldal tigal talhalpaln yalng halrus dilallui yalitu [23]: (1) Mengalnallisis daltal 

malsal lallu. Lalngkalh ini bertujualn untuk mendalpaltkaln galmbalraln tentalng polal daltal yalng dimalksud. (2) Pilih 

metode yalng alkaln digunalkaln. Aldal berbalgali metode yalng tersedial dengaln kebutuhaln merekal. Pilihaln metode 

dalpalt mempengalruhi halsil ralmallaln. Halsil ralmallaln diukur dengaln menggunalkaln error altalu kesallalhaln terkecil. 

Oleh kalrenal itu, tidalk aldal metode peralmallaln yalng palsti balik untuk semual jenis daltal. (3) Proses tralnsformalsi 

daltal malsal lallu menggunalkaln metode yalng dipilih. Jikal perlu, perubalhaln alkaln dilalkukaln sesuali dengaln 

kebutuhaln merekal. 

 

2.2. Regresi Linealr 

Metode regresi merupalkaln metode staltistik yalng melalkukaln prediksi dengaln menggunalkaln 

pengembalngaln hubungaln maltemaltis alntalr valrialbel, yalitu valrialbel dependen (Y) daln valrialbel independen (X). 

Valrialbel dependen aldallalh valrialbel penyebalb altalu valrialbel penyebalb altalu valrialbel yalng dipengalruhi, 

sedalngkaln valrialbel independen aldallalh valrialbel penyebalb altalu valrialbel yalng mempengalruhi [24]. Prediksi nilali 

valrialbel dependen dalpalt dilalkukaln jikal valrialbel independen diketalhui [22]. Paldal dalsalrnyal halrgal komoditals 

seperti minyalk goreng dalpalt dimodelkaln dengaln menggunalkaln regresi linier sederhalnal. 

Regresi aldallalh teknik pencocokaln kurval untuk daltal fidelitals rendalh. Contoh daltal presisi rendalh aldallalh 

daltal observalsi, eksperimen di lalboraltorium, daln daltal staltistik. Daltal demikialn disebut daltal pengalmaltaln dalri 

objek yalng kital almalti. Kesallalhaln yalng terdalpalt paldal daltal bberalsall dalri ketidalktepaltaln allalt ukur yalng 

digunalkaln, kesallalhaln pembalcalaln allalt ukur (palrallalks) altalu kalrenal perilalku sistem yalng diukur. [25]. Dallalm 

regresi, pencocokaln kurval dilalkukaln dengaln membualt kurval dengaln membualt fungsi yalng mendekalti titik 

daltal. Rumus regresi linier dengaln metode kualdralt terkecil altalu sederhalnal aldallalh: 

 

al =  
∑  Yi − b ∑ Xi

n
                   (1) 

 

b= 
n ∑ xiyi − ∑ xi ∑ yi

n ∑ x2 − (∑ xi)

                               (2) 

 

y= al + bx                                (3) 

 

Dimalnal; 

al  :valrialbel 

b  :Constalnt 

y  :Regression Coefficient 

 

Lalngkalh-lalngkalh metode untuk metode regresi linier aldallalh sebalgali berikut: Pembualtaln daltal himpunaln 

Pembentukaln model regresi linier Lalngkalh-lalngkalh pembentukaln model aldallalh sebalgali berikut: 

Lalngkalh 1: Hitung X2,Y2,XY daln jumlalh malsing-malsingnyal. 

Lalngkalh 2: Hitung al dengaln menggunalkaln persalmalaln (1) daln b dengaln menggunalkaln persalmalaln (2) 

Lalngkalh 3: Bualt model persalmalaln linier regresi sederhalnal. 

Lalngkalh 4: Membualt prediksi altalu pralkiralaln falktor valrialbel penyebalb altalu valrialbel penyebalb. 

 

2.3. Test Alkuralsi 

Alkuralsi sualtu prediksi ditentukaln oleh seberalpal besalr penyimpalngaln altalu kesallalhaln yalng terjaldi alntalral 

daltal prediksi dengaln daltal sebenalrnyal altalu daltal sebenalrnyal ([26]. Kesallalhaln dallalm perumusaln sualtu prediksi 

tidalk halnyal disebalbkaln oleh unsur kesallalhaln tetalpi jugal ketidalkmalmpualn sualtu model peralmallaln untuk 

mengenalli unsur-unsur lalin dallalm ralngkalialn daltal yalng mempengalruhi besalrnyal penyimpalngaln dallalm prediksi 

[27]. Besalrnyal kesallalhaln altalu penyimpalngaln ini dalpalt disebalbkaln oleh besalrnyal falktor-falktor yalng tidalk 

terdugal (outlier) dimalnal tidalk aldal metode prediksi yalng alkuralt altalu dalpalt jugal disebalbkaln kalrenal metode 

prediksi yalng digunalkaln tidalk dalpalt memprediksi dengaln tepalt komponen tren, komponen musimaln, altalu 

komponen siklus yalng alkaln terjaldi. mungkin terkalndung dallalm seri daltal [28]. 

Dialntalral berbalgali calral untuk menghitung besalrnyal kesallalhaln aldallalh beberalpal di alntalralnyal aldallalh 

kesallalhaln kualdralt raltal-raltal (MSE), kesallalhaln kualdralt raltal-raltal alkalr (RMSE), daln kesallalhaln persentalse albsolut 

raltal-raltal (MAlPE). MSE aldallalh raltal-raltal selisih kualdralt alntalral nilali prediksi daln nilali yalng dialmalti, RMSE 

aldallalh alkalr dalri MSE, daln MAlPE aldallalh raltal-raltal diferensiall albsolut alntalral nilali prediksi daln alktuall [26]. 
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Halsil prediksi dinyaltalkaln balik jikal nilali MAlPE kuralng dalri 10% [29]. Sedalngkaln untuk MSE daln RMSE yalng 

menggunalkaln metode berbalsis graldien, semalkin rendalh nilalinyal malkal semalkin balik prediksi yalng dibualt. 

2.4. Analisis Data 

Pada bagian analisis data ini akan membahas beberapa tahapan pelaksanaan pada penelitian ini. 

Tahapan metodologi penelitian ini adalah sebagai berikut 

a. Pengumpulan Data Tahap pertama dalam pelaksanaan penelitian ini adalah mengumpulkan data. Data 

yang dikumpulkan adalah data harga cryptocurrency selama periode Januari - Desember 2020 atau 

periode satu tahun 

b. Pre-processing setelah dilakukan pengumpulan data, langkah selanjutnya adalah melakukan pre-

processing terhadap data yang telah didapatkan. Tahapan ini mencakup penerapan pemfilteran data 

dimana menghilangkan yang diperlukan variabel dan pengelompokan harga cryptocurrency menurut 

susulan per bulan, mulai bulan Januari sampai dengan Desember. 

c. Perhitungan X, Y, XY, dan XX Pada tahap ini dilakukan perhitungan terhadap X, Y, XY dan XX. 

Dengan X adalah jangka waktu (bulan) sedangkan Y adalah harga Cryptocurrency. 

d. Perhitungan a dan b setelah mendapatkan nilai X, Y, XY dan XX, dilakukan perhitungan untuk 

mendapatkan nilai a dan b. Nilai a dan b merupakan koefisien yang digunakan dalam membentuk model 

persamaan regresi yang selanjutnya akan digunakan untuk melakukan tahapan prediksi. 

e. Mendapatkan Persamaan Regresi Linear pada tahap ini, koefisien a dan b yang telah diperoleh pada 

tahap sebelumnya selanjutnya digunakan untuk mendapatkan persamaan regresi linear. 

f. Predicting Model persamaan regresi linier yang telah diperoleh pada tahap sebelumnya selanjutnya 

digunakan untuk melakukan prediksi dengan menerapkan time series yang akan di prediksikan. 

g. Uji RMSE Hasil prediksi yang telah diperoleh selanjutnya dilakukan pengujian akurasi. Uji akurasi ini 

dilakukan dengan hanya menggunakan satu uji akurasi yaitu dengan menggunakan RMSE. 

3. HASIL DAN PEMBAHASAN 

Pada bagian ini akan membahas hasil implementasi penggunaan algoritma regresi linier untuk prediksi 

harga crypto. Data merupakan harga crypto dari tahun 2013 sampai oktober 2022. Pengujian menggunakan 

2000 data dengan 10 atribut dari dataset yang disediakan. Regresi linier disini menggunakan phyton dengan 

tool google collabs. 

 

a. Proses input library 

Pada tahap awal terlebih dahulu kita import semua library yang dibutuhkan dalam pengerjaan regresi 

linier. Library yang dibuthkan dapat dilihat pada gambar berikut : 

 

 

Gambar  2 Input Libray 

 

b. Proses input data 

Input data dilakukan dengan library pandas dengan memanggil file csv yang akan digunakan. 

 

 

Gambar  3. Proses Input Data 

 

c. Proses cleaning data 

Proses cleaning data digunakan untuk melihat apakah ada data yang kosong atau missing values. 
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Gambar  4. Proses Cleaning Data 

 

d. Pemodelan  

Pada tahap ini dilakukan pemodelan regresi linier dengan phyton. Pemodelan disini akan dibuat atribut 

x dan y yang akan dhitung dari banyaknya attrbut yang terdapat pada data. 

 

 

Gambar  5. Pemodelan Atribut 

 

Nilai x yang digunakan adalah nilai high dan volume dari data. Sedangkan nilai y menggunakan attribut 

open dari data. 

 

e. Pembagian data 

Tahap ini digunakan untuk membagi data latih dan data uji yang akan digunakan pada regresi linier. 

 

 

Gambar  6. Pembagian Data 

 

f. Perhitungan 

Tahapan ini dilakuan untuk melakukan perhitungan yang akan dilakukan dengan algoritma regresi 

linier. Disini dilakukan perhtiungan untuk mencari nilai mean squared error 

 

 

Gambar  7. Perhitungan Square error 

 

Setelah MSE didapatkan maka dicari pula perhitungan RMSE 

 

 

Gambar  8. Perhitungan RMSE 

 

Maka tahapan regresi selesai dan akurasi bisa didapatkan. Tabel 1 merupakan tabel performansi dari model 

 

Tabel 1. Performansi model 

Performa Hasil 

MSE 0.0036 

RMSE 8538.294156630729 

 

Nilai akurasi = 100% - 
(𝑁𝑖𝑙𝑎𝑖 𝐸𝑟𝑟𝑜𝑟)

100
 

 = 100% - 
(8538,2941)

100
 

 = 100% - 8,538 
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 = 91,46% 

4. KESIMPULAN 

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan menggunakan tools google collabs terhadap data 

cryptocurrency yang memiliki 2000 record data yang didaptakan melalui machine learning repository dengan 

alamat web http://www.kaggle.com dapat disimpulkan algoritma regresi linier dapat digunakan untuk prediksi  

degan baik. Bedasarkan tahapan yang telah dilakukan maka didapatkan akurasi sebesar  91,46%. Hal ini 

menujukkan bahwa algoritma regresi linier dapat digunakan dalam kasus prediksi seperti prediksi pada harga 

cryptocurrency. Keberhasilan  suatu  algoritma dapat dilihat dari seberapa besar nilai akurasinya, semakin 

tinggi nilai akurasi maka semakin baik algoritma tersebut dan semakin kecil memperoleh error. 
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